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1. Intro 
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Hype-Cycle nach Gartner

Wo ist KI?Wo sind LLMs?
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Hype um KI

▪ Hohe Investitionen in generative KI

▪ Die Investitionen lohnen sich nur dann, wenn
auch der Markt entsprechend ansteigt

▪ Prognosen von ca. 30% pro Jahr

▪ Der Markt steigt nur an, wenn sich auch
entsprechend mehr Anwendungsfälle ergeben
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https://hai.stanford.edu/ai-index/2025-ai-index-report/economy
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https://hai.stanford.edu/ai-index/2025-ai-index-report/economy
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Kurzer Abstecher: KI, ML, GenAI, LLM?

KÜNSTLICHE INTELLIGENZ 
(KI)

MACHINE LEARNING (ML)

NEURONALE NETZE (NN)

GENERATIVE KI 
(GenAI)

LARGE LANGUAGE 
MODELS (LLM)

© HiSolutions 2025
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Anzeichen für ein Plateau?

▪ Abnehmende Grenzerträge

▪ Datenknappheit

▪ Emergente Fähigkeiten fraglich

▪ Sublineare Verbesserung

Quelle: Scaling Laws for Neural Language Models, 
https://arxiv.org/abs/2001.08361 

Quelle: Are LLMs Hitting a Plateau?, Nishu Jain
https://nishu-jain.medium.com/are-llms-hitting-a-plateau-c8e185d0992e

Problem? Kosten
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Trainingskosten

https://epoch.ai/blog/how-much-does-it-cost-to-train-frontier-ai-models
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Trainingskosten

https://epoch.ai/blog/how-much-does-it-cost-to-train-frontier-ai-models
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Kosten der Inferenz (Abfrage)

Inferenzkosten steigen mit

▪ Modellgröße

▪ Kontextfenster bzw. Eingabelänge

Strategien dagegen:

▪ Modellverkleinerung (Knowledge Distillation, Model 
Pruning, Quantisierung, …)

Problem:

▪ Genauigkeits- und Wissensverlust

▪ Reasoning hilft nur bedingt
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2. LLMs machen andere Fehler als Menschen…
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LLMs machen andere Fehler als Menschen

https://www.theguardian.com/technology/2025/aug/12/us-man-

bromism-salt-diet-chatgpt-openai-health-information

https://www.theguardian.com/technology/2025/aug/12/us-man-bromism-salt-diet-chatgpt-openai-health-information
https://www.theguardian.com/technology/2025/aug/12/us-man-bromism-salt-diet-chatgpt-openai-health-information


16 © HiSolutions 2025

LLMs machen andere Fehler als
Menschen

https://ikea.de https://aus.social/@Jplonie/115155340231912207

https://aus.social/@Jplonie/115155340231912207
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LLMs machen andere Fehler als Menschen

▪ Copilot wird von Microsoft eingesetzt um .NET runtime Pulll Requests zu erstellen

▪ Entwickler beschreibt nur noch den Pull Request, Copilot setzt um.

https://github.com/dotnet/runtime/pull/115743

https://github.com/dotnet/runtime/pull/115743
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LLMs machen andere Fehler als Menschen
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LLMs machen andere Fehler als Menschen

Antworten variieren

▪ Zufällig („Heat“)

▪ Durch Kontext (Dialog, Chain-of-thought)

kleine Variation im Kontext =
 große Variation in der Antwort

Halluzinationen: selbstsichere, aber falsche Antworten

▪ Ja-Sager Bias (gewünscht)

▪ Ordnungseffekte – Reihenfolge zählt

▪ Negationsschwächen

▪ Anwendung außerhalb der Trainingsdomäne

© HiSolutions 2025
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LLMs machen andere Fehler als Menschen

▪ Induzierte Fehler

▪ Prompt Injection

▪ Data poisoning

▪ Backdoors/trigger words

© HiSolutions 2025

Keine Unterscheidung zwischen Daten und Kommandos

Keine guten Ansätze zur Detektion bösartiger Modelle
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It‘s not AGI. (Until it is)

▪ Dario Amodei (CEO Anthropic):
„as early as 2026“
(im Oktober 2024)

▪ Ähnliche (nicht ganz so 
drastische) Aussagen von: Sam 
Altmann/OpenAI, Ilya Sutskever, 
Demis Hassabis/DeepMind, u.a.)

AGI = Artificial General 
Intelligence

(Allgemeine künstliche 
Intelligenz)

•allgemein einsetzbar und 
eigenständig lernfähig 

Starke KI (im Gegensatz 
zu schwacher KI)

•Bewusststein, 
Selbstverständnis und 
echtes Verstehen

„Superintelligenz“

•Singularität

23.9.2025, https://www.heise.de/news/Mark-Zuckerberg-haelt-Platzen-der-KI-Blase-fuer-moeglich-10667274.html
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It‘s not AGI. (Until it is)

▪ Keine AGI durch Emergenz aus LLMs in Sicht

▪ LLM wird wahrscheinlich Element einer AGI sein

▪ Langfristig wird es zu dem Punkt AGI und 
Superintelligenz kommen

▪ Schädliche Auswirkungen bereits früher möglich

Mittelfristig keine AGI in Sicht. 

Die Behauptung ist aber kommerziell vorteilhaft für KI-Firmen.
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3. LLMs schlecht nutzen
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Menschen sind schlecht darin, KI zu 
überprüfen

▪ Reduzierte kognitive Aktivierung

▪ Gehirn schaltet auf vereinfachte Heuristiken

▪ Automations-Bias

▪ Wir glauben der KI schon nach kurzer Zeit

▪ Keine kritische Prüfung

„Your Brain on ChatGPT“, Test-Session 4:

▪ Brain-to-LLM vs

▪ LLM-to-Brain

© HiSolutions 2025

https://www.media.mit.edu/projects/your-brain-on-chatgpt/overview/
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Die Nutzung von LLMs macht dumm.

▪ Nicht genutzte Fähigkeiten verlernt man.

▪ Viele Hinweise auf diesen Effekt bei häufiger KI-Nutzung 
für Aufgaben

▪  Wenig wissenschaftliche Studien (zu früh)

„GenAI […] can inhibit critical engagement with work and 
can potentially lead to long-term overreliance on the tool 
and diminished skill for independent problem-solving” 

The Impact of Generative AI on Critical Thinking: Self-Reported Reductions in 
Cognitive Effort and Confidence Effects From a Survey of Knowledge Workers

© HiSolutions 2025

https://www.microsoft.com/en-us/research/wp-content/uploads/2025/01/lee_2025_ai_critical_thinking_survey.pdf

https://www.microsoft.com/en-us/research/wp-content/uploads/2025/01/lee_2025_ai_critical_thinking_survey.pdf
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Effizienzgewinne durch LLMs sind eingebildet?

▪ Studie zeigt, dass KI-
Nutzung eine Gruppe 
von Entwicklern 
verlangsamt
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How People Can Create—and Destroy—Value with Generative AI

Frühe Erkenntnis:
(BCG 2023)

▪ Kreativhilfe  

▪ Problemlösung 

https://www.bcg.com/publications/2023/how-people-create-and-destroy-value-with-gen-ai
https://www.bcg.com/publications/2023/how-people-create-and-destroy-value-with-gen-ai

https://www.bcg.com/publications/2023/how-people-create-and-destroy-value-with-gen-ai
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How People Can Create—and Destroy—Value with Generative AI

▪ Individuelle Performance 
steigt

▪ Kollektive Performance sinkt – 
jeder nutzt die gleiche KI

https://www.bcg.com/publications/2023/how-people-create-and-destroy-value-with-gen-ai

https://www.bcg.com/publications/2023/how-people-create-and-destroy-value-with-gen-ai
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4. Funktionierende Anwendungsfälle
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Nicht-generative KI
klassische Machine-Learning- und Deep-Learning-Anwendungen für Klassifikation, Regression, Clustering und Ranking

Anwendungsfeld Typische Beispiele Reifegrad

Bilderkennung & -klassifikation Qualitätskontrolle in der Fertigung, medizinische Bilddiagnostik (z. B. Röntgen), Defekterkennung Hoch

Spracherkennung (ASR) Transkription von Telefonaten, Sprachsteuerung in Callcentern, Diktierlösungen Hoch

Betrugserkennung Kreditkartenbetrug, Versicherungsbetrug, Fake-Account-Erkennung Hoch

Empfehlungssysteme E-Commerce (Amazon, Zalando), Streaming (Netflix, Spotify), Newsfeeds Hoch

Predictive Maintenance Zustandsüberwachung von Maschinen, Ausfallprognosen in Industrie und Bahn Mittel–hoch

Optische Zeichenerkennung (OCR) Dokumentendigitalisierung, Rechnungsverarbeitung, Formularerkennung Hoch

Kundenservice-Automatisierung (nicht-generativ) IVR-Systeme mit Entscheidungsbäumen, FAQ-Router, Ticket-Kategorisierung Mittel

Personalisierte Werbung Targeting und Bidding im Online-Marketing Hoch

Risikobewertung & Scoring Kredit-Scoring bei Banken, Bonitätsprüfung Hoch

Anomalieerkennung IT-Security (Intrusion Detection), Netzüberwachung, Produktionsdatenanalyse Mittel–hoch

Navigation & Routenoptimierung Logistik (Lieferketten, Routenplanung), Ride-Sharing (Uber, Lyft) Hoch

Gesichtserkennung (2D/3D) Zugangskontrolle, Passkontrolle an Flughäfen, Smartphone-Entsperrung Mittel–hoch

Zeitreihenprognosen Energieverbrauch, Nachfrageprognosen, Lagerbestände Mittel–hoch

Emotionserkennung (Audio/Video) Callcenter-Analytik, Fahrerüberwachungssysteme Niedrig–mittel

Robotik & Autonomie (nicht-generativ) Visuelle Sensorik für Industrieroboter, fahrerassistierte Systeme (ADAS) Mittel–hoch
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Generative KI: Bilder

Anwendungsfeld Typische Beispiele Reifegrad

Bildgenerierung Produkt-Mockups, Design-Ideen, Illustration (z. B. DALL·E, Midjourney) Mittel

Videogenerierung & -bearbeitung KI-basierte Werbeclips, Animationen, Deepfakes, automatische Untertitelung

Niedrig–

mittel

Audio & Sprachsynthese (TTS) Voice-Cloning, Hörbücher, virtuelle Assistenten, Werbung Mittel–hoch

Musikkomposition Jingles, Hintergrundmusik für Videos, personalisierte Playlists Mittel

Simulation & Digital Twins Generative Modelle für Szenarien (z. B. Stadtplanung, Verkehrssimulation) Mittel

Prototyping & Design Architektur- und Produktdesign, User Interface Mockups Mittel

Datenaugmentierung Generieren von synthetischen Daten für Training (z. B. Medizinbilder, Sensordaten) Mittel–hoch

Game Development Level-Design, Storytelling, NPC-Dialoge

Niedrig–

mittel
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Generative KI: LLMs

Anwendungsfeld Typische Beispiele Reifegrad

Übersetzung & 

Lokalisierung

KI-gestützte Übersetzungen in Echtzeit, Content-

Lokalisierung, OCR-Nachbereitung Hoch

Code-Generierung

Automatisches Erstellen von Code-Snippets, 

Debugging-Hinweise, Dokumentation (z. B. GitHub 

Copilot) Mittel–hoch

Generative Suche & 

Wissensmanagement

Retrieval-Augmented Generation (RAG), Chatbots 

auf Firmendaten Niedrig-Hoch

Textgenerierung

Chatbots, E-Mail-Entwürfe, 

Textzusammenfassungen, Assistenzsysteme Mittel

Content-Erstellung für 

Marketing

Social-Media-Posts, Produktbeschreibungen, SEO-

Texte Mittel
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Reality Check?

https://hai.stanford.edu/assets/files/hai_ai-index-report-2025_chapter4_final.pdf

https://hai.stanford.edu/assets/files/hai_ai-index-report-2025_chapter4_final.pdf
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5. Richtig nutzen – Fehler vermeiden
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Fehler vermeiden

KI schreibt/ 
schlägt vor

Mensch 
prüft

Mensch 
schreibt

KI prüft

KI regt an

Gefährlich

Ungefährlich

KI für die richtigen Anwendungsfälle nutzen

Nicht kurzfristigen Produktivitätsgewinn gegen 
langfristige Mängel eintauschen

Human-in-the-Loop, aber:
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Fehler vermeiden

Keine Entscheidungen

• Außer ich kann mit den Fehlentscheidungen leben

• Transparenz gegenüber Nutzer/Betroffenen

• Fehlerbehandlung mitdenken

Ergebnisse prüfen

• Als Vorschlag auffassen

Prompting-Fehler vermeiden

• Vollständigen Kontext bieten

• Erwartungen, Grenzen & Ausgabe definieren

• …

(Große) Fehler sind unvermeidbar ➔ Auswirkungen eindämmen. 
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Schloßstraße 1 | 12163 Berlin

info@hisolutions.com | +49 30 533 289 0  

www.hisolutions.com
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